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USING ARTIFICIAL INTELLIGENCE TO DETECT FRAUD IN ACCOUNTING AND AUDITING

У статті досліджено сутність категорії штучного інтелекту в аудиті фінансової звітності як су-
часного інструменту аналітичної підтримки професійної діяльності аудитора. Розкрито зміст
даної категорії крізь призму поєднання цифрових технологій, алгоритмів машинного навчан-
ня, інтелектуального аналізу даних та професійного судження аудитора з метою підвищення
якості оцінювання ризиків суттєвого викривлення фінансової звітності. Обгрунтовано, що штуч-
ний інтелект в аудиті не є самостійним суб'єктом прийняття рішень, а виступає інструментом
розширення аналітичних можливостей аудитора, зокрема в частині виявлення нетипових опе-
рацій, прихованих закономірностей та потенційних ознак шахрайства. Визначено, що застосу-
вання інструментів штучного інтелекту відповідає логіці ризик-орієнтованого аудиту та може
розглядатися як практичний механізм реалізації вимог міжнародних стандартів аудиту в умо-
вах цифровізації обліково-аналітичних процесів.

The article examines the essence of the category of artificial intelligence in auditing for fraud risk
identification as an innovative, complex, and interdisciplinary component of modern audit theory
and practice. Artificial intelligence in auditing is considered not merely as a technological
advancement, but as an integrated system of digital tools, data-driven models, and intelligent
algorithms aimed at strengthening the analytical foundation of the auditor's professional activity.
The content of this category is revealed through the interaction of machine learning methods, anomaly
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ПОСТАНОВКА ПРОБЛЕМИ
У ЗАГАЛЬНОМУ ВИГЛЯДІ ТА ЇЇ ЗВ'ЯЗОК
ІЗ ВАЖЛИВИМИ НАУКОВИМИ
ЧИ ПРАКТИЧНИМИ ЗАВДАННЯМИ

В умовах цифровізації економіки та зростання об-
сягів фінансової інформації проблема виявлення шах-
райства в бухгалтерському обліку та аудиті набуває
особливої актуальності. Ускладнення бізнес-процесів,
використання автоматизованих облікових систем, дис-
танційних фінансових операцій і електронного докумен-
тообігу сприяють появі нових форм шахрайських дій,
які дедалі важче ідентифікувати за допомогою тради-
ційних аудиторських процедур. За таких умов зростає
ризик викривлення фінансової звітності, що негативно
впливає на якість управлінських рішень та довіру кори-
стувачів фінансової інформації. Міжнародний стандарт
аудиту (МСА) 240 визначає відповідальність аудитора
за ідентифікацію та оцінювання ризиків суттєвого вик-
ривлення фінансової звітності внаслідок шахрайства,
однак не надає детального методичного інструмента-
рію щодо використання сучасних цифрових технологій
у цьому процесі. Практика аудиторської діяльності
свідчить, що застосування аналітичних процедур, зас-
нованих виключно на професійному судженні аудито-
ра, не завжди забезпечує своєчасне виявлення склад-

detection techniques, intelligent data mining, and natural language processing with traditional audit
procedures based on professional judgment, professional skepticism, and compliance with
International Standards on Auditing. It is substantiated that artificial intelligence does not operate
as an independent subject of decision-making and does not replace the auditor's responsibility for
forming an audit opinion, but rather functions as a supportive analytical instrument that expands the
auditor's ability to identify areas of increased fraud risk. The application of artificial intelligence tools
allows auditors to process large volumes of accounting and financial data, detect atypical
transactions, identify hidden correlations, and reveal complex fraud schemes that are difficult to
detect using conventional analytical approaches. Special emphasis is placed on the role of artificial
intelligence in enhancing the effectiveness of risk-based auditing by enabling more precise risk
assessment, improving the targeting of audit procedures, and increasing the reliability of audit
evidence. In this regard, artificial intelligence in auditing is defined as a key driver of audit quality
improvement and as a practical mechanism for adapting audit methodology to the challenges of digital
transformation in accounting and financial reporting.

Additionally, the article notes that the development and integration of artificial intelligence in audit
practice requires further exploration of its influence on the auditor's professional judgment and
decision-making processes. Research in this area is necessary to ensure that the use of AI supports
ethical, transparent, and effective auditing while enhancing the auditor's ability to detect and mitigate
risks of fraud in an increasingly complex digital environment.

Ключові слова: впровадження штучного інтелекту, аудит, виявлення шахрайства, економічне обгрун-
тування, фінансова звітність, оцінка ризиків, виявлення аномалій, професійне судження, аналітика даних,
автоматизація бізнес-процесів.

Key words: implementation of artificial intelligence, audit, fraud detection, economic justification, financial
reporting, risk assessment, anomaly detection, professional judgment, data analytics, business process automation.

них або прихованих шахрайських схем. У цьому кон-
тексті особливої ваги набуває використання інстру-
ментів штучного інтелекту, зокрема алгоритмів машин-
ного навчання, інтелектуального аналізу даних та авто-
матизованих систем виявлення аномалій, які здатні об-
робляти значні масиви облікової інформації та виявля-
ти нетипові закономірності. Водночас у наукових досл-
ідженнях недостатньо систематизовано підходи до за-
стосування таких інструментів у межах вимог МСА 240,
а також не визначено їх вплив на формування профе-
сійного судження аудитора.

Це зумовлює необхідність поглибленого наукового
дослідження можливостей використання штучного інте-
лекту в процесі ідентифікації ризиків шахрайства в бух-
галтерському обліку та аудиті, що має важливе прак-
тичне значення для підвищення ефективності аудиторсь-
ких процедур, удосконалення системи внутрішнього
контролю та забезпечення достовірності фінансової
звітності.

АНАЛІЗ ОСТАННІХ ДОСЛІДЖЕНЬ
І ПУБЛІКАЦІЙ

В наукових працях як вітчизняних, так і зарубіжних
фахівців значна увага приділяється питанням цифрової
трансформації бухгалтерського обліку та аудиту, а та-
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кож проблемам протидії фінансовому шахрайству. Зок-
рема, дослідження С. Онешко, О. Дроздової та Н. Іва-
нової присвячені зростанню інформаційного потенціа-
лу цифрового економічного простору та необхідності
модернізації обліково-аудиторських процесів в Україні
[1]. Питання інтеграції інформаційних технологій у сфе-
ру бухгалтерського обліку розкрито в працях О. Гри-
цай та В. Папіша, а також Н. Бразілій, Ю. Крота і В. Па-
сенка, де акцентовано увагу на можливостях викорис-
тання комп'ютерних програм для підвищення ефектив-
ності облікових процедур [2, 3]. Окрему групу дослід-
жень становлять наукові роботи, присвячені сутності
фінансового шахрайства та методам його запобігання.
Так, В. Шикун і Д. Булик аналізують основні форми шах-
райства на підприємствах, тоді як М. Нежива та В. Ми-
сюк розглядають специфіку протидії шахрайству в умо-
вах воєнного стану [4,5]. Питання оцінювання ризиків
виникнення шахрайства в діяльності підприємств до-
сліджуються у працях О. Стецюк та В. Чубая [6]. В дос-
лідженнях Н. Шишкової розглянуто сучасні виклики аут-
сорсингу обліку й аудиту та обгрунтовано доцільність
використання технологій штучного інтелекту для підви-
щення ефективності управління підприємством [7]. За-
рубіжні дослідження, зокрема роботи P. Shoetan та
співавторів, присвячені використанню великих даних у
виявленні фінансового шахрайства, що підтверджує
актуальність застосування сучасних цифрових інстру-
ментів у фінансовому контролі.

Водночас аналіз наукових джерел свідчить про не-
достатню систематизацію інструментів штучного інте-
лекту, які можуть бути використані аудитором для іден-
тифікації ризиків шахрайства відповідно до вимог МСА
240 [9], а також про обмежену увагу до оцінювання їх
впливу на професійне судження аудитора, що зумовлює
актуальність подальших досліджень у цьому напрямі.

ФОРМУЛЮВАННЯ ЦІЛЕЙ СТАТТІ
(ПОСТАНОВКА ЗАВДАННЯ)

Мета статті полягає в узагальненні та систематизації
інструментів штучного інтелекту, що можуть бути вико-
ристані аудитором для ідентифікації ризиків шахрайства
в бухгалтерському обліку та аудиті відповідно до вимог
МСА 240, а також у визначенні їх впливу на формуван-
ня професійного судження аудитора.

ВИКЛАД ОСНОВНОГО МАТЕРІАЛУ
ДОСЛІДЖЕННЯ

Міжнародний стандарт аудиту 240 "Відпові-
дальність аудитора щодо шахрайства під час аудиту
фінансової звітності" визначає обов'язок аудитора
ідентифікувати та оцінювати ризики суттєвого вик-
ривлення фінансової звітності внаслідок шахрайства
на всіх етапах аудиторського процесу. Згідно з по-
ложеннями стандарту, аудитор повинен зберігати
професійний скептицизм, аналізувати можливість
умисних викривлень, зокрема шляхом маніпулюван-
ня обліковими оцінками, неправомірного визнання
доходів або приховування зобов'язань, а також роз-
глядати ризики обходу системи внутрішнього конт-
ролю з боку управлінського персоналу. МСА 240 ак-
центує увагу на необхідності проведення процедур
оцінювання ризиків, які передбачають отримання ро-
зуміння суб'єкта господарювання та його середови-
ща, включаючи систему внутрішнього контролю, ви-
конання аналітичних процедур, а також обговорен-
ня в аудиторській групі потенційних ризиків шахрай-
ства. Водночас стандарт не встановлює конкретних
методичних підходів до використання сучасних циф-
рових технологій, залишаючи аудитору право само-
стійно обирати інструменти, що сприятимуть досяг-
ненню аудиторських цілей.

Рис. 1. Взаємозв'язок вимог МСА 240 та інструментів штучного інтелекту у процесі виявлення

ризиків шахрайства

Джерело: сформовано на основі [9].
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Це значить, що інструменти штучного інтелекту мо-
жуть бути розглянуті як допоміжний засіб реалізації
вимог МСА 240, зокрема під час виконання аналітичних
процедур і оцінювання ризиків. Алгоритми машинного
навчання, інтелектуальний аналіз даних та системи ви-
явлення аномалій здатні опрацьовувати значні масиви
облікової інформації, ідентифікуючи нетипові операції,
незвичні закономірності та потенційні індикатори шах-
райства, які можуть залишитися поза увагою при засто-
суванні традиційних методів аналізу. На рис.1 представ-
лено концептуальну модель, що демонструє, як поло-
ження МСА 240 поєднуються з можливостями сучасних
інструментів штучного інтелекту:

Місце інструментів штучного інтелекту в контексті
МСА 240 доцільно визначати як елемент аналітичного
забезпечення аудитора, що підвищує якість і глибину
оцінювання ризиків шахрайства, не замінюючи при цьо-
му професійне судження аудитора, а доповнюючи його.
Використання таких інструментів сприяє посиленню
професійного скептицизму та підвищенню обгрунтова-
ності аудиторських рішень у процесі планування і вико-
нання аудиту фінансової звітності.

Підкреслимо, що потреба впровадження штучного
інтелекту у практику аудиту зумовлена необхідністю
підвищення ефективності аналізу великих обсягів даних,
удосконалення процедур виявлення аномалій та оптим-
ізації процесу оцінювання ризиків. Сучасні інструменти
ШІ можуть істотно доповнити традиційні аналітичні
підходи, забезпечуючи більш глибоке виявлення ознак

шахрайства в бухгалтерському обліку та фінансовій
звітності. За змістом, інструменти штучного інтелекту,
що застосовуються у виявленні шахрайства, можна
умовно поділити на кілька основних категорій (Табл. 1).

У практичній діяльності аудитора інструменти штуч-
ного інтелекту можуть застосовуватися на різних ета-
пах аудиторського процесу. Наприклад, на етапі плану-
вання аудиту алгоритми машинного навчання викорис-
товуються для попереднього аналізу фінансової
звітності та історичних даних підприємства з метою іден-
тифікації зон підвищеного ризику шахрайства. Саме це
дозволяє аудитору більш обгрунтовано визначати об-
сяг і характер подальших аудиторських процедур. Під
час виконання аудиторських процедур системи виявлен-
ня аномалій застосовуються для аналізу великих масивів
транзакцій, зокрема операцій з доходами, витратами,
дебіторською та кредиторською заборгованістю. Деякі
інструменти дають змогу автоматично виявляти операції
з нетиповими сумами, датами або контрагентами, що мо-
жуть свідчити про умисні викривлення.

У процесі оцінювання внутрішнього контролю
інструменти інтелектуального аналізу даних використо-
вуються для перевірки ефективності контрольних про-
цедур, зокрема шляхом аналізу обходу контролів або
повторюваності нетипових операцій. Водночас NLP-тех-
нології можуть застосовуватися для аналізу текстових
пояснень управлінського персоналу та первинних доку-
ментів з метою виявлення логічних або змістовних не-
відповідностей. На етапі формування аудиторського

Група 
інструментів ШІ 

Приклади 
алгоритмів та 

технологій 

Основні сфери 
застосування в 

аудиті 

Очікуваний 
результат 

Алгоритми 
машинного 
навчання 
(Machine 
Learning) 

Логістична 
регресія, Random 
Forest, Gradient 
Boosting, Neural 
Networks 

Виявлення 
нетипових 
фінансових 
операцій, 
оцінювання 
ймовірності 
шахрайства, аналіз 
облікових записів 

Ідентифікація 
транзакцій з 
підвищеним 
ризиком 
шахрайства 

Методи 
виявлення 
аномалій 
(Anomaly 
Detection) 

Isolation Forest, 
One-Class SVM, 
Autoencoder 

Аналіз великих 
масивів 
бухгалтерських 
даних, пошук 
відхилень від 
нормальної 
поведінки 

Виявлення 
прихованих або 
нетипових схем 
шахрайства 

Інтелектуальний 
аналіз даних 
(Data Mining) 

Кластеризація (K-
means, DBSCAN), 
асоціативні 
правила (Apriori) 

Групування 
операцій, аналіз 
взаємозв’язків між 
фінансовими 
показниками 

Виявлення 
повторюваних 
шахрайських 
патернів 

Обробка 
природної мови 
(NLP) 

Text Mining, 
Sentiment Analysis, 
Named Entity 
Recognition 

Аналіз первинних 
документів, 
пояснень до 
операцій, 
службового 
листування 

Виявлення 
маніпуляцій у 
текстових 
описах операцій 

Гібридні та 
когнітивні 
системи 

Поєднання ML, 
NLP та експертних 
правил 

Комплексна оцінка 
ризиків 
шахрайства на 
різних етапах 
аудиту 

Підвищення 
обгрунтованості 
аудиторських 
висновків 

 

Таблиця 1. Категорії інструментів штучного інтелекту, що застосовуються

у виявленні шахрайства

Джерело: сформовано на основі [9; 10; 11].
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висновку результати, отримані за допомогою інстру-
ментів штучного інтелекту, використовуються як аналі-
тична основа для посилення професійного судження
аудитора, зокрема при оцінюванні достатності та дореч-
ності аудиторських доказів відповідно до вимог МСА
240.

Логіка використання ШІ в аудиті для виявлення шах-
райства (рис. 2).

Логіка використання штучного інтелекту в аудиті для
виявлення шахрайства грунтується на послідовній об-
робці облікової та фінансової інформації з метою іден-
тифікації ризиків суттєвого викривлення. Спочатку
здійснюється збір і підготовка даних бухгалтерського
обліку, фінансової звітності та первинних документів.
Далі інструменти штучного інтелекту, зокрема алгорит-
ми машинного навчання, системи виявлення аномалій
та методи обробки природної мови, забезпечують ав-
томатизований аналіз даних і виявлення нетипових опе-
рацій або закономірностей, що можуть свідчити про
шахрайські дії. Отримані результати підлягають про-
фесійній інтерпретації аудитором з урахуванням вимог
МСА 240, після чого здійснюється оцінювання ризиків
шахрайства та прийняття обгрунтованих аудиторських
рішень.
ВИСНОВКИ ТА ПЕРСПЕКТИВИ
ПОДАЛЬШИХ РОЗВІДОК У ДАНОМУ
НАПРЯМІ

У результаті проведеного дослідження обгрунтова-
но доцільність використання інструментів штучного інте-
лекту, як допоміжного аналітичного ресурсу аудитора
в контексті виконання вимог Міжнародного стандарту
аудиту 240 "Відповідальність аудитора щодо шахрай-
ства під час аудиту фінансової звітності". Встановлено,
що МСА 240, не регламентуючи конкретні цифрові
інструменти, водночас створює методологічні переду-
мови для застосування сучасних технологій аналізу да-
них, зокрема алгоритмів машинного навчання, методів
виявлення аномалій, інтелектуального аналізу даних та
обробки природної мови.

Доведено, що інструменти штучного інтелекту
сприяють підвищенню ефективності процедур іденти-

фікації та оцінювання ризиків шахрайства завдяки
здатності опрацьовувати значні масиви облікової
інформації, виявляти нетипові операції та приховані за-
кономірності, які не завжди можуть бути ідентифіко-
вані традиційними аналітичними методами. При цьому
використання ШІ не замінює професійне судження
аудитора, а, навпаки, посилює його, забезпечуючи
більш обгрунтовану основу для прийняття рішень на
етапах планування, виконання аудиторських процедур
та формування висновків.

Систематизація інструментів штучного інтелекту за
напрямами застосування в аудиті дала змогу визначити
їх місце у загальній логіці аудиторського процесу відпо-
відно до вимог МСА 240. Зокрема, встановлено, що
найбільший ефект від використання ШІ досягається під
час виконання аналітичних процедур, оцінювання внут-
рішнього контролю та аналізу великих масивів транзак-
ційних і текстових даних. Це дозволяє аудитору зосе-
редити увагу на зонах підвищеного ризику та підвищи-
ти якість аудиторських доказів.

Перспективи подальших наукових розвідок у дано-
му напрямі доцільно пов'язувати з розробленням мето-
дичних рекомендацій щодо інтеграції конкретних інстру-
ментів штучного інтелекту в аудиторські процедури з
урахуванням вимог міжнародних стандартів аудиту, а
також з дослідженням впливу автоматизованих аналі-
тичних систем на формування професійного судження
аудитора. Окремої уваги потребують питання етичних
аспектів використання ШІ в аудиті, забезпечення над-
ійності та правильної інтерпретації результатів алго-
ритмів, а також підготовки аудиторів до роботи з інте-
лектуальними аналітичними системами в умовах циф-
ровізації аудиторської професії.
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